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RESUMO

Ano apds ano, o crescente volume de dados sobre a criminalidade no Estado do Rio Grande do Norte,
expoe a fragilidade do sistema de seguranca publica e os novos desafios a serem enfrentados, ensejando
o uso de técnicas avancadas para buscar e retirar insights de grande valor para uso no setor de seguranga
publica. Este artigo sugere uma perspectiva moderna que une mineragdo de dados e algoritmos de
machine learning e o CRISP-DM. Um arranjo que busca identificar padrdes e perfis dos diversos
crimes na Cidade do Natal/RN e aprimorar a compreensao de suas ocorréncias, por regido e bairro
dentro da cidade. Os niimeros indicam que essa abordagem nao ¢ eficaz apenas como ferramenta para
aperfeigoar estratégias, mas também tem a capacidade de identificar padrdoes comportamentais
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especificos, na busca da preven¢ao e diminui¢do dos crimes. Esse enfoque aponta para um remédio
eficaz para tratar a criminalidade no RN.

Palavras-chave: criminalidade, seguranca publica, técnicas avancadas, mineracdo de dados,
algoritmos de machine learning, CRISP-DM, padrdes, perfis, Cidade do Natal RN.
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1 INTRODUCAO

Examinar o volume crescente de dados atualmente coletados e disponibilizados representa uma
oportunidade e um desafio significativo nesta era. A estatistica descritiva ¢ uma ferramenta essencial
para resumir, analisar e apresentar dados de forma pratica e eficaz, além disso, o conceito de Big Data
envolve a coleta e analise de grandes volumes de dados confiaveis e variados, com a velocidade
necessaria para gerar valor adequado as solugdes (Oliveira & Rangel, 2021).

Conforme os desafios se exacerbam, faz-se imperativo o desenvolvimento de novas e
avangadas ferramentas para andlise e extracdo de informagdes relevantes desses dados. A coleta e
investigacdo de informacgdes ¢ essencial para obter insights relevantes e decidir em qualquer area de
trabalho (Bonvini & Abreu, 2010).

Virias bases de informacao fornecem dados de formas diferentes, aumentando o hermetismo
das analises, neste ambiente, o processo da Mineracdo de Dados desponta essencialmente para
compreender os diversos cenarios advindos de uma vultuosidade de informagdes (Vale, 2023). A
principal adversidade ¢ identificar os padrdes ciclicos no banco de dados (Mauricio, 2023). Para tratar
deste assunto, aplica-se a ferramenta de mineragao de padroes, aceita como uma visao eficiente para
apontar importantes insights (Curvelo, 2020), com a inten¢do ¢ abduzir informagdes relevantes, para
um entendimento mais apurado dos dados coletados e facilitar na escolha de decisdes (Ramos &
Santos, 2003).

Neste contexto, se faz necessaria a constante melhoria do tratamento da analise, assim como a
busca de novas técnicas e ferramentas para trabalhar com esse vasto volume de dados fornecidos.

Os algoritmos de machine learning, juntamente com a mineragao de dados, despontam como
uma resposta necessaria para explorar, compreender e extrair informagdes desses dados. O conjunto
desses procedimentos sdo ferramentas que possibilitam as anélises além de possibilitar a criagdo eficaz
de modelos preditivos a partir de informagdes provenientes de diversas fontes. A sinergia entre os
algoritmos de aprendizado de maquina e a mineracdo de dados potencializa as analises estatisticas,
oferece suporte a tomada de decisdes e gera insights valiosos para impulsionar a eficacia das estratégias
na seguranca publica e privada, contribuindo para uma tomada de decisdo mais precisa (Fernandes,
2019).

Em um cenario crescente da criminalidade, o tratamento e analise dos dados disponiveis,
estabelece a diferenga entre o sucesso e a ineficacia diante dos desafios didrios enfrentados pela

populacdo. Nesse contexto, o estudo e identificagdo dos dados ¢ imperativo para a

sobrevivéncia e o sucesso das agdes de prevengao e combate aos crimes no RN.
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Assim, o presente artigo propde a aplicacdo de algoritmos de aprendizado de maquina em
conjunto com o processo de mineragcdo de dados, com o objetivo de identificar padrdes e perfis dos
diversos crimes na Cidade do Natal RN, aprimorar a compreensao de suas ocorréncias por regiao e

bairro dentro da cidade.

2 FUNDAMENTACAO TEORICA

O artigo tem uma de suas bases a ciéncia da criminologia conceituada como “uma ciéncia
autobnoma, empirica, indutiva, interdisciplinar, zetética, que tem como objetos de estudo o delito, o
delinquente, a vitima e o controle social, com a finalidade de, a partir da experiéncia e observagao,
explicar, compreender e mudar a realidade criminal, com a func¢ao de subsidiar as tomadas de decisdes
e demais ciéncias enxergando o crime (ou fendmeno criminal) como um fato social” (ANDRADE,
2023, p.17).

Sabe-se que a principal fun¢do da criminologia ¢ entender o crime como fendomeno social, com
intuito de subsidiar a tomada de decisdes dentro da sociedade, em especial pelos poderes publicos
sobre a politica criminal.

Para a criminologia, o crime ¢ um fator humano, cultural e social, sendo que o conceito de
crime aqui difere do estipulado no Direito Penal, onde o crime € formado por trés elementos: fato
tipico, ilicito e culpavel, conforme teoria tripartite do conceito analitico.

A criminologia tem uma interpretacdo diferente, vendo-o como “um fendmeno social,
comunitario e que se mostra como um “problema’ maior, a exigir do pesquisador uma empatia para se
aproximar dele e o entender em suas multiplas facetas”. Possuindo, assim, os seguintes elementos:
incidéncia massiva na sociedade; incidéncia aflitiva, pois causa temor; persisténcia temporal;
consciéncia social do que deve ser criminalizado e a consciéncia geral de sua negatividade (Andrade,

2023).

2.1 TEORIA DA ESCOLA DE CHICAGO SOBRE A CRIMINOLOGIA

A Escola de Chicago desempenhou um papel fundamental no desenvolvimento da criminologia
moderna, influenciando tanto a teoria quanto a pesquisa empirica. Originada no inicio do século XX,
na Universidade de Chicago, a Escola de Chicago se destacou por sua abordagem inovadora e
interdisciplinar, que combinava sociologia, criminologia e estudos urbanos para entender os

fendmenos criminais.
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A teoria da desorganizac¢do social ¢ uma das contribui¢gdes mais importantes da Escola de
Chicago para a criminologia. Esta teoria sugere que a criminalidade ¢ um produto da deterioracao dos
valores sociais ¢ das instituigdes comunitarias em areas urbanas Bryant (2014) explica que a
desorganizacao social ocorre quando a capacidade de uma comunidade de autorregular-se e manter
normas sociais ¢ enfraquecida, levando ao aumento da delinquéncia e do crime.

Shaw e McKay, dois dos mais influentes tedricos da Escola de Chicago, argumentaram que a
delinquéncia juvenil estava fortemente correlacionada com caracteristicas de desorganizagdo social,
como pobreza, mobilidade residencial e heterogeneidade étnica (Downes & Rock, 1984). Essas
condigoes dificultam a formacdo de lagos sociais fortes ¢ o exercicio do controle social informal,
facilitando o surgimento do comportamento criminoso.

A andlise espacial ocupa uma posi¢do de destaque na criminologia da Escola de Chicago,
refletindo sua influéncia duradoura sobre o estudo das dindmicas urbanas e criminais. Keith Hayward
(2012) oferece uma comparagdo perspicaz entre o legado espacial da Escola de Chicago e as
abordagens dos geografos culturais, destacando as contribui¢des pioneiras dos pesquisadores de
Chicago para a criminologia ambiental. Ao explorar como os padrdes de crime se manifestam em
diferentes espacos urbanos, Hayward propde novas formas de interpretar a relacdo entre espaco e
crime, enfatizando a complexidade e a multifacetada natureza dessa interacao. A Escola de Chicago,
conhecida por sua teoria da desorganizagdo social, argumenta que a degradagdo das estruturas sociais
e institucionais em areas urbanas desorganizadas pode facilitar o aumento da criminalidade.

Esse enfoque destaca a importincia do contexto espacial, sugerindo que a geografia urbana nao
apenas configura oportunidades para o crime, mas também influencia comportamentos e atitudes
dentro das comunidades. A abordagem de Hayward expande essa perspectiva, integrando insights dos
gedgrafos culturais que consideram como significados simbdlicos e praticas sociais associadas a
diferentes espacos podem moldar padrdes de comportamento criminal. Dessa forma, a anélise espacial,
sob a lente da Escola de Chicago, ndo apenas mapeia a distribuicdo do crime, mas também busca
entender as interagdes dindmicas entre o ambiente urbano e a atividade criminosa, proporcionando
uma compreensdo mais abrangente e holistica dos fendmenos criminais em contextos urbanos
(Hayward, 2012).

James Short (2002) aborda as contribuigdes tedricas da Escola de Chicago em vérias areas,
incluindo desorganizagdo social, ecologia humana e urbanismo. Ele destaca que, embora essas
contribuigdes ndo constituam uma teoria grandiosa, elas sdo interpretativas e empiricas, alinhadas com

a tradicdo de pesquisa da Escola de Chicago (Short, 2002).
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Em resumo, a Escola de Chicago trouxe contribui¢des significativas para a criminologia através
de suas abordagens teoricas e metodoldgicas inovadoras, que continuam a influenciar estudos
contemporaneos sobre crime e sociedade. Suas teorias sobre desorganizagao social, analise espacial e
metodologias empiricas permanecem relevantes e sdo frequentemente utilizadas para entender a

dindmica do crime em contextos urbanos.

2.2 MUNICIPIO DE NATAL/RN

A cidade do Natal, capital do Rio Grande do Norte, tem uma populacdo estimada em
aproximadamente 1.556.413 habitantes em 2024 (World Population Review, 2024). A dispersao
populacional por bairros ¢ marcada por uma grande densidade demografica em areas centrais € uma
expansao crescente em bairros periféricos.

Os bairros de maior densidade populacional incluem Tirol, Petrépolis, Alecrim e Ponta Negra.
Tirol e Petropolis sdo areas mais centrais e tradicionais, conhecidas por sua infraestrutura e servigos
bem desenvolvidos. Alecrim, além de ser um dos bairros mais antigos ¢ um importante centro
comercial da cidade. Ponta Negra, famoso pela praia e pelo turismo, tem uma mistura de areas
residenciais e comerciais que atrai muitos moradores e visitantes. (Secretaria Municipal de Meio
Ambiente e Urbanismo (SEMURB)

Nos bairros periféricos, como Felipe Camarao e Nossa Senhora da Apresentagdo, observa-se
uma concentracdo populacional significativa, geralmente caracterizada por um crescimento
populacional rapido e desafios relacionados a infraestrutura urbana e servigos publicos. Esses bairros,
apesar de apresentarem crescimento habitacional, enfrentam problemas como transporte publico

inadequado e menor acesso aos servicos essenciais, comparado aos bairros centrais.
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Fonte: https://www.encontrariograndedonorte.com.br/mapas/mapa-bairros-de-natal.htm

A distribuicdo populacional de Natal reflete as dindmicas tipicas de uma capital em
crescimento, onde areas centrais mais desenvolvidas coexistem com periferias que abrigam uma
populacao crescente e enfrentam desafios urbanos caracteristicos de grandes cidades brasileiras (IBGE,
2022).

No que se relaciona a renda da populagdo de Natal apresenta varia¢des significativas entre os
bairros, refletindo as desigualdades socioecondmicas na cidade. Nos bairros centrais e mais
desenvolvidos, como Tirol e Petrdpolis, a renda média tende a ser mais elevada, devido a presenga de
uma infraestrutura mais robusta e uma maior oferta de servigos e comércio. Esses bairros abrigam uma
populacdao com melhor acesso a empregos formais e remuneracdes mais altas.

Em contraste, os bairros periféricos, como Felipe Camarao e Nossa Senhora da Apresentagao,
enfrentam desafios econdmicos mais acentuados. Nessas areas, a renda média ¢ geralmente menor,

com muitos moradores dependendo de empregos informais e enfrentando maior vulnerabilidade social

e econdmica. A andlise de vulnerabilidade social em Natal mostra que as zonas Norte e Oeste da cidade,
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onde se localizam muitos desses bairros periféricos, apresentam niveis mais altos de vulnerabilidade
devido a menor renda e infraestrutura urbana inadequada (Dialoga RN, 2021).

Os dados fornecidos pela SEMURB e pelo IBGE também indicam que areas como Ponta
Negra, conhecida pela atividade turistica, possuem uma renda varidvel, influenciada tanto pela
presenga de estabelecimentos comerciais e turisticos quanto por areas residenciais com diferentes
niveis socioeconomicos.

Em resumo, a distribui¢do de renda em Natal ¢ marcada por uma clara disparidade entre as
areas centrais e periféricas, refletindo a necessidade de politicas publicas focadas em reduzir essas

desigualdades.

3 MINERACAO DE DADOS

A mineracdo de dados ¢ o processo de descoberta de informacdes aciondveis em grandes
conjuntos de dados, utilizando andlises matematicas para identificar padrdes e tendéncias. Esses
padrdes geralmente ndo podem ser descobertos por meio de métodos tradicionais de exploragdo de
dados, devido a complexidade das relagdes ou ao grande volume de informacgdes. Trata-se de uma
técnica avangada que permite a identificacdo de padrdes subjacentes, fornecendo suporte valioso para
a tomada de decisdes (Silva, 2020).

Além disso, a mineragao de dados ¢ definida como um conjunto de técnicas automaticas para
exploragdo em larga escala de grandes bases de dados, com o objetivo de revelar novos padrdes e
relagdes. Devido ao grande volume de dados, essas descobertas apresentam desafios a detecgdo
manual, dificultando a extracdo de conhecimento por parte dos seres humanos (Kumar, Singh, &

Handa, 2017).

4 O QUE E CRISP - DM

CRISP-DM ¢ a abreviacao de Cross Industry Standard Process for Data Mining, que pode ser
traduzido como Processo Padrio Inter-Indéstrias para Mineragdo de Dados. E um modelo de processo
de mineracdo de dados que descreve abordagens comumente usadas por especialistas em mineragao
de dados para atacar problemas padrdes e relagdes.

O modelo de referéncia CRISP-DM Simplificando, CRISP-DM ¢ uma ferramenta abrangente
de mineragdao de dados metodologia e modelo de processo que fornece a qualquer pessoa — desde
iniciantes a especialistas em mineragao de dados - com um plano completo para conduzindo um projeto

de minerag¢do de dados. CRISP-DM decompde o ciclo de vida de um projeto de mineragcdo de dados
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em seis fases: Compreensao do negdcio, compreensao de dados, preparacdo de dados, modelagem,

avaliacdo e implantacao.

Entendimento i Entendimento
do negécio _ dos dados § A
| h

Preparagdo
\ dos dados
Modelagem/

Validagdo

0«
@D

Deploy

As 6 etapas do CRISP-DM

Disponivel em: https://www.preditiva.ai/blog/entenda-o-crisp-dm-suas-etapas-e-como-de- fato-gerar-valor-com-essa-
metodologia.

5 METODOLOGIA

O CRISP-DM (Cross-Industry Standard Process for Data Mining) ¢ uma metodologia
amplamente reconhecida e utilizada para a conducdo de projetos de mineragao de dados. Este estudo
aplicou o CRISP-DM para analisar a criminalidade em Natal/RN, seguindo suas seis fases principais:

compreensdo do negocio, compreensdao dos dados, preparagdo dos dados, modelagem, avaliagdo e

implementagao.

5.1 COMPREENSAO DO NEGOCIO:

0 Objetivo: Identificar os principais padrdes e perfis criminais na cidade de Natal/RN,
com o intuito de melhorar a prevencao e a resposta as ocorréncias criminais.
0 Contexto: Reunir informagdes sobre a estrutura atual da seguranga publica, as areas de

maior incidéncia de crimes e os desafios enfrentados pelas autoridades locais.

REVISTA ARACE, Séo José dos Pinhais, v. 7, n. 7, p. 38673-38691, 2025

38681




Revista

ARACE

5.2 COMPREENSAO DOS DADOS:

0 Coleta de Dados: Dados dos boletins de ocorréncia dos crimes praticados em Natal/RN
foram colhidas por fontes oficiais.

0 Exploragdo Inicial: Analise exploratéria dos dados para entender a qualidade e a
distribuicdo das informacdes disponiveis, identificando possiveis problemas de inconsisténcia e

lacunas nos dados.

5.3 PREPARACAO DOS DADOS:

0 Limpeza dos Dados: Tratamento de dados faltantes, remog¢ao de duplicatas e corregdo
de inconsisténcias.

0 Transformagao dos Dados: Criacdo de novas variaveis, normalizacdo de dados e
segmentacdo das informacgdes por ano, bairro e tipo de crime.

0 Integragdo dos Dados: Combinagdo de multiplas fontes de dados para formar um

conjunto de dados consolidado e coerente para a analise.

5.4 MODELAGEM:

0 Selecdo de Algoritmos: Escolha de algoritmos de machine learning apropriados para a
identificacdo de padrdes e tendéncias, como arvores de decisdo, redes neurais e clustering.

0 Construgcdo dos Modelos: Treinamento dos modelos utilizando o conjunto de dados
preparado, ajustando parametros e validando a precisdo dos resultados obtidos.

0 Teste dos Modelos: Avaliagdo dos modelos em subconjuntos de dados de teste para

garantir a robustez e a generalizagdo dos padrdes identificados.

5.5 AVALIACAO:

0 Anadlise dos Resultados: Comparacao dos resultados dos modelos com os objetivos
iniciais do projeto, verificando se os padrdes identificados sdo relevantes e acionaveis.

0 Feedback dos Stakeholders: Discussao dos resultados com especialistas em seguranga

publica para validar a aplicabilidade e a utilidade dos insights obtidos.

5.6 IMPLEMENTACAO:
0 Aplicagdo dos Modelos: Integracdo dos modelos preditivos nos sistemas de suporte a

decisdo das autoridades de seguranga publica.
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0 Monitoramento e Manuten¢do: Monitoramento continuo do desempenho dos modelos

e ajustes periodicos para manter a precisao ¢ a relevancia dos padroes identificados.

5.7 CONCLUSAO DA METODOLOGIA:

A aplicagdo do CRISP-DM permitiu uma abordagem estruturada e eficiente para a andalise da
criminalidade em Natal/RN. Através de cada uma das fases, foi possivel transformar dados brutos em
insights valiosos que podem orientar acdes estratégicas na prevencdo e combate ao crime. A
metodologia garantiu que os modelos desenvolvidos fossem robustos, precisos € uteis para os
stakeholders envolvidos, contribuindo para a melhoria da seguranca publica na regido.

Registra-se ainda que para a extracao dos dados foi utilizado o Google Colab, ou Colaboratory,
que permitiu a escrita e execugdo do codigo Python no proprio navegador. Ele forneceu todas as tabelas

e graficos apresentados no artigo.

6 DADOS DOS CRIMES COMETIDOS NA CIDADE DE NATAL DE 2022 A 2023

Através de requerimento enviado através do Portal do Sistema Integrado ao Cidadao/e-Sic ,
protocolo n.° 1005202413583128 foi encaminhado, pela Coordenadoria de Informagdes Estatisticas e
Analise Criminal, 6rgao vinculado a Secretaria da Seguranca Publica e da Defesa Social tabela no
formato .xIsx contendo informagdes sobre os tipos penais cometidos na cidade de Natal/RN.

A planilha indicou a natureza dos tipos penais; ano e més do fato; bairro em que fora cometido
e a respectiva quantidade de Boletins de ocorréncia realizado. Com base nela, foi possivel especificar

os dez crimes mais cometidos na cidade nos anos de 2022 e 2023, conforme segue:
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Natureza do crime 2Ozczluantidade de BO
FURTO 11.757
ESTELIONATO 11.754
ROUBO 8.566
AMEACA 4.042
LESAO CORPORAL 1.616
INJURIA 1.171
DANO 1.144
DIFAMACAO 790
DROGAS - TRAFICO 632
CALUNIA 604

(Tabela criada pelos autores)

2023
Natureza do crime Quantidade de BO
FURTO 12.018
ESTELIONATO 10.885
ROUBO 8.298
AMEACA 4731
INJURIA 2.003
LESAO CORPORAL 1.919
DANO 1.412
DIFAMACAO 883
CALUNIA 660
VIAS DE FATO 652

(Tabela criada pelos autores)
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7 ANALISE DE DADOS DOS CRIMES COMETIDOS NA CIDADE DE NATAL DE 2022 A
2023
Esses dados representam o nimero de Boletins de Ocorréncia (BO) registrados para diferentes

naturezas de crimes nos anos de 2022 e 2023. Vamos analisar algumas tendéncias:

As naturezas de crimes nos anos de 2022

Ocorréncias em Natal - RN divididos pela natureza do crime (2022)

FURTO

Quantidade de BOs

ESTELIONATO LE SA" CORPORAL DIFAMAGAO DROGAS - TRAFICO

Natureza do crime

(Gréfico criado pelos autores)

As naturezas de crimes nos anos de 2023

Ocorréncias em Natal - RN divididos pela natureza do crime (2022)

ESTELIONATO AMEACA L SAOD CORPORAL Dl‘AMA(;A-\O DROGAS - TRAFICO CALUNIA

Quantidade de BOs

Natureza do crime

(Gréfico criado pelos autores)

Analisando a natureza dos crimes ¢ possivel chegar a algumas conclusoes:
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Furto (previsto no art. 155, do Cddigo Penal): Houve um aumento no numero de ocorréncias
de furto em 2023 em comparagao com 2022. Isso pode indicar uma maior incidéncia desse tipo de
crime ou uma melhoria na notificagdo e registro.

Estelionato (previsto no art. 171, CP): O estelionato também apresentou um aumento em 2023.
Isso pode estar relacionado a uma maior sofisticacdo dos golpes ou a vulnerabilidade das vitimas.

Roubo (art. 155, CP): O numero de roubos permaneceu relativamente estavel entre os dois

anos. Isso pode ser resultado de politicas de seguranca publica ou mudangas nas condigdes
socioeconomicas.

Ameaga (art. 147, CP): As ocorréncias de ameaga aumentaram em 2023. Isso pode refletir
tensdes sociais ou mudancas nas relagdes interpessoais.

Lesdo Corporal (art. 129, CP): O ntimero de casos de lesdo corporal também aumentou em
2023. Isso pode estar relacionado a conflitos pessoais ou eventos especificos.

Dano (art. 163, CP): As ocorréncias de dano tiveram um aumento em 2023. Isso pode estar
ligado a vandalismo ou conflitos em espagos publicos.

Difamagao e Calunia (arts. 138 e 139, CP): Sao crimes cometidos contra a honra do individuo,
sdo ofensas verbais. O aumento desses casos pode estar relacionado ao uso crescente das redes sociais
e da comunicagao online.

Trafico de drogas (art. 33, da Lei n° 11.343/2006): Embora o trafico de drogas ndo tenha sido
mencionado em 2022, houve um registro em 2023. Isso pode indicar uma maior atencdo das
autoridades a esse tipo de crime.

Vias de Fato (Contravengdo penal, art. 21, do Decreto n°® 3.688/41): Esse ¢ um termo legal que
se refere a agressoes fisicas leves. O nimero de ocorréncias em 2023 sugere um aumento nas brigas
ou confrontos.

Em geral, esses dados podem ser uteis para avaliar as tendéncias criminais em sua regido e para
informar politicas de seguranga publica. E importante considerar fatores como mudangas na legislacio,
atividades policiais e fatores socioecondmicos ao interpretar esses nimeros.

De forma geral, ¢ possivel constatar que a quantidade de boletins de ocorréncias por bairro, de

2022 a maio de 2024 se concentrou nos bairros da Zona Norte de Natal, conforme mapa abaixo:
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Especificando a analise dos dados de 2022 a maio de 2024 da ocorréncia de trés crimes graves,
sendo dois contra a integridade fisica e um contra o patrimonio, quais sejam: Homicidio, que tipifica
a conduta de matar alguém, previsto no art. 121, do Codigo Penal; Lesdo corporal, tipificado na
conduta de ofender a integridade corporal ou a satde de outrem, previsto no art. 129, do Cédigo Penal
e o crime de Roubo, ato de subtrair coisa alheia movel mediante grave ameaca ou violéncia a pessoa,

previsto no art. 157, do CP, foi possivel obter os seguintes graficos: (Graficos criado pelos autores)
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Quantidade de Roubos por Bairro
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Constata-se que dos dez bairros em que mais ocorrem os crimes de homicidio, lesdo corporal
e roubo, quatro ficam na Zona Norte (Nossa Senhora da Apresentagdo, Pajucara, Lagoa Azul e
Potengi), bairros que também representam o maior nimero de crimes, de forma geral, cometidos na
cidade.

Nao por coincidéncia boa parte desses bairros sdo apontados no artigo “Mapa da
vulnerabilidade social do municipio de Natal RN em nivel de setor censitario” como os que possuem

a menor qualidade de vida, concluindo que a espacializagdo das areas mostrou a existéncia de
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segregacdo socioespacial e que populagdes socialmente vulnerdveis se localizam em areas
ambientalmente vulneraveis (Barbosa, 2019).
A tendéncia, evidenciada pelos dados analisados, ¢ a ocorréncia elevada de crimes graves em

bairros com pouca infraestrutura e baixa concentragao de renda.

8 CONCLUSAO

A aplicagdao de técnicas de mineragdo de dados na andlise de criminalidade em Natal/RN
revelou-se uma abordagem poderosa e eficaz para compreender e enfrentar os desafios da seguranca
publica na regido. Utilizando algoritmos avangados e metodologias como o CRISP- DM, foi possivel
identificar um padro nas ocorréncias criminais que se alinham a teoria da criminologia desenvolvida
pela Escola de Chicago.

Restou constatado que em bairros com menor presenca do Estado, através de infraestrutura
basica, ocorrem mais crimes graves, especificados, nesse artigo, nos crimes de homicidio, lesdao
corporal e roubo. Todos os crimes citados envolvem violéncia e agressao a pessoa.

A segmentacdo das ocorréncias por regido e bairro permitiu uma compreensao mais granular
das dinamicas criminais locais, facilitando a formulagdo de estratégias de prevengdo mais precisas e
eficientes.

Os resultados deste estudo demonstram que a mineragdo de dados ndo apenas aperfeigoa a
tomada de decisdes no setor de seguranga publica, mas também proporciona insights valiosos sobre
comportamentos e tendéncias criminais. Com a implementagdo continua dessas técnicas, espera-se
uma melhoria significativa nas acdes de prevencdo e combate a criminalidade, contribuindo para a
redugdo dos indices de crimes em Natal/RN. A integracao dessas tecnologias na gestao de seguranca
publica representa um avanco significativo, indicando um caminho promissor para outras regidoes que

enfrentam desafios semelhantes.
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